UBA

FACULTAD DE CIENCIAS ECONOMICAS

UNIVERSIDAD DE BUENOS AIRES

Facultad de Ciencias Economicas

Departamento de Economia

Asignatura: CIENCIA DE DATOS PARA ECONOMIA Y NEGOCIOS

Codigo: 520

Plan Vigente (*)

Catedra: DEPTO. ECONOMIA

Carrera: (*) Lic. en Economia (RCS N2 1696/24)

Aprobado por Res. Consejo Directivo (FCE)
Nro.: 4586/26

En caso de contradiccion entre las normas previstas en la publicacién y las dictadas con caracter general por la
Universidad o por la Facultad, prevaleceran éstas ultimas.




1) ENCUADRE GENERAL

a) Contenidos Minimos

Introduccion a la programacién: tipos de datos basicos, expresiones, funciones, control de flujo
(bucles, condicionales), manipulacion de archivos vy librerias. Descarga de datos y uso de APIs. Andlisis
Exploratorio de Datos. Visualizacion de datos. Deteccién de valores atipicos. Introduccién al
Aprendizaje Automatico. Regresidn logistica. Arboles de Decisién. Sobreajuste, validacién cruzada y
busqueda de hiper-pardmetros. Tradeoff sesgo-varianza. Ensambles de modelos. Explicabilidad en
Aprendizaje Automatico.

b) Razones que justifican la inclusion de la asignatura dentro del plan de estudios. Su
importancia en la formacidn profesional

En la era digital, la generacion de datos ha experimentado un crecimiento exponencial. Empresas,
gobiernos e individuos producen cantidades masivas de informaciéon cada segundo. Este contexto
representa una oportunidad sin precedentes para extraer conocimiento y tomar decisiones mas
informadas, generando que la capacidad de analizar informacién masiva se convierta en una habilidad
esencial para cualquier economista.

Esta asignatura equipard al alumno/a con las herramientas y conocimientos necesarios para
transformar, a través de técnicas estadisticas y métodos predictivos, datos brutos en conocimiento
valioso que permita tomar decisiones mas informadas y estratégicas en el dmbito econdmico.

c) Ubicacion de la asignatura en el curriculum y requisitos para su estudio.

La asignatura se encuentra ubicada dentro en el Ciclo de Formacion Profesional de la carrera de
Licenciatura en Economia. Es una materia optativa y tiene como requisitos haber aprobado las
asignaturas Matematica Aplicada Il y Anilisis Estadistico l.

d) Objetivos del aprendizaje (Misién de la asignatura)

e Elobjetivo general es capacitar al alumno/a para extraer conocimiento a partir de un conjunto
de datos basandose en herramientas estadisticas, con énfasis en métodos de Ciencia de Datos
y Aprendizaje Automatico.

e Dominar y aplicar los conceptos introductorios de programacion, en particular elementos de
programacion orientadas a programacion numérica y Ciencia de Datos

e Descargar, preprocesar y realizar analisis exploratorio (estadistica descriptiva, visualizacién)
sobre conjuntos de datos.
Comprender la teoria de los modelos introductorios de Aprendizaje Automatico

e Implementar los modelos de Aprendizaje Automatico a problemas de negocio



2) PROGRAMA ANALITICO

UNIDAD TEMATICA Nro 1- Introduccién a Ciencia de Datos y Programacién

Objetivo de aprendizaje: Introducir al estudiante a la programacién en Python y a conceptos generales
de la mineria de datos. tipos de datos basicos (float, int, string, listas, etc.), expresiones, funciones,
control de flujo (bucles, condicionales) y archivos y librerias.

Temas a desarrollar:

¢ Flujo de trabajo en Ciencia de Datos

e Introduccién a la Programacion

¢ Notebooks de Jupyter y Google Collaborative

e Tipos de datos basicos

e Expresiones, funciones, control de flujo (bucles y condicionales)
e Archivos

e Librerias

UNIDAD TEMATICA Nro 2- Mineria de Datos

Objetivo de aprendizaje: Descargar datos y usar APIs. Web scraping. Utilizar las principales librerias
de Python para Ciencia de Datos (humpy, pandas, matplotlib, seaborn).

Preprocesamiento: limpieza, integracién y preparacion de los datos. Analisis Exploratorio de Datos,
Vision general de los datos. Deteccién de valores atipicos. Ingenieria de atributos.

Temas a desarrollar:

e Protocolo de comunicacion de datos digitales

e Consumo de APIs

e Procesamiento de datos: limpieza, integracién y preparacion
e Andlisis Exploratorio de Datos

¢ Visualizacion de datos

e Deteccion de valores atipicos

¢ Ingenieria de atributos

UNIDAD TEMATICA Nro 3- Aprendizaje Automatico

Objetivo de aprendizaje: Comprender los fundamentos del Aprendizaje Automatico. Dominar
modelos introductorios de aprendizaje supervisado, tanto en términos conceptuales como en
términos de implementacion en Python (sklearn).



Temas a desarrollar:

Aprendizaje: Enfoque computacional vs Enfoque estadistico
Aprendizaje de conceptos

Aprendizaje supervisado

Métricas de performance

Division del conjunto de datos: enfoque entrenamiento validacién prueba y validacién
cruzada.

Modelos de clasificacién: Regresidn Logistica, Arboles de Clasificacion

Sobreajuste y busqueda de hiper-parametros: busqueda aleatoria y busqueda por grilla
Tradeoff Sesgo Varianza.

Ensambles de modelos basados en arboles: Random Forest y Gradient Boosting.

UNIDAD TEMATICA Nro 4- Explicabilidad en Aprendizaje Automatico

Objetivo de aprendizaje: Comprender la importancia de la interpretabilidad en modelos complejos
de “caja negra”. Conocer métodos de explicabilidad independientes de los modelos, tanto locales
como globales.

Temas a desarrollar:

3)

b)

Modelos interpretables

Métodos de explicabilidad modelo-agndsticos

Métodos de explicabilidad local: LIME, Shap-Values

Métodos de explicabilidad global: Graficos de Dependencia Parcial
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4) METODOS DE CONDUCCION DEL APRENDIZAJE

a) Objetivos generales a cumplir en los cursos de promocién

En esta asignatura se utilizara una combinacién de métodos expositivos y participativos para fomentar
la intervencién activa de los estudiantes en el proceso de ensefianza-aprendizaje. La ensefianza
centrada en el alumno tendra como base el aprendizaje activo, guiado por los docentes. El aprendizaje
es un proceso de construccién donde se procura que el alumno sepa buscar y utilizar la informacién
disponible para resolver problemas predictivos en base a modelos de aprendizaje automatico.



b) Metodologia del proceso ensefianza - aprendizaje

El principal objetivo es desarrollar la capacidad de andlisis de datos de los estudiantes en un contexto
de problemas predictivos, junto con habilidades practicas esenciales como la implementacién de
modelos. A cada clase tedrica se le corresponde una clase practica en donde se aborda la
implementacidn practica en cddigo de programacion de los conceptos desarrollados.

c) Dinamica del dictado de las clases

Las clases integrardn la exposicion dialogada, presentando los conceptos tedricos y la aplicacién
practica de los mismos a problemas de negocio en la industria de datos. Se promovera la participacion
de los estudiantes a través de preguntas y discusiones con casos de modelos de aprendizaje
automatico aplicados.

5) METODOS DE EVALUACION

a) Cursos presenciales y semipresenciales (cursos virtuales y a distancia)

En los cursos presenciales, se requiere un 75% minimo de asistencia a clase.

Los alumnos seran evaluados, como minimo, con dos entregas de trabajos practicos domiciliarios. Se
destaca que sélo seran examinados los alumnos regulares e inscriptos en cada curso.

De acuerdo con la normativa vigente, el alumno podra recuperar sélo un trabajo cuya nota haya sido
inferior a 4 (cuatro) puntos o en caso de ausencia. La instancia de recuperatorio también podra ser
utilizada para aquellos casos que tengan calificaciones superiores a 4 (cuatro) y menores a 7 (siete) y
deseen elevar la nota para alcanzar la promocién. La calificaciéon obtenida en el examen recuperatorio
reemplazara a la nota del trabajo practico que se recupera.

De acuerdo con la Resolucion CD 455/2006, los alumnos que:

I. Hubieran aprobado todas las instancias de evaluacidn (nota parcial 4 o mas puntos) y la nota final
fuere siete (7) puntos o mas de promedio, seran promovidos automaticamente y su calificacion serd
el promedio resultante de ellas. Cabe agregar que debe entenderse que las evaluaciones individuales
serdn aquellas que respondan a los trabajos practicos en forma directa o luego de haber aprobado la
Unica prueba recuperatoria a la que tienen derecho.

Il. Hubieran aprobado todas las instancias de evaluacion (nota parcial 4 o mas puntos) y la nota final
fuere cuatro (4) puntos o mas de promedio, pero inferiores a siete (7), seran considerados “regulares”
a los fines de rendir un examen final de la asignatura. Cabe destacar que, al igual que en el punto
anterior, las notas pueden ser obtenidas en forma directa o luego de haber aprobado la Unica prueba
recuperatoria a la que tienen derecho.



[Il. Hubieran obtenido, luego de todas las instancias de evaluacion, notas finales inferiores a cuatro (4)
puntos de promedio, se les asignara la nota “insuficiente”.

Dado que solamente serdan calificados los alumnos inscriptos en la lista del curso respectivo que brinda
la Facultad, aquellos alumnos que hayan asistido a las clases en caracter de oyentes o voluntarios no
podrdn presentar los trabajos practicos respectivos, por cuanto la Facultad no labrard acta alguna en
tales condiciones ni se admitiran cambios de curso o la rendicion de examenes parciales en otros
Cursos.

b) Régimen de examenes finales, intensivos, magistrales y libres

El examen final integrador comprendera temas tedricos y practicos de la asignatura, debiendo el
alumno aprobar ambos temarios, para que su calificacion resulte promediada, con un puntaje que
alcance por lo menos un 60% de los contenidos. Por consiguiente, los alumnos que obtengan una
calificacion inferior a 4 (cuatro) puntos seran considerados insuficientes y aquellos con una calificacién
igual o superior a 4 (cuatro) aprobaran la asignatura con dicha nota (Resoluciéon CD 406/2006).

Las calificaciones deberan ser informadas a los alumnos dentro de los 15 dias corridos siguientes a la
fecha del examen final. En caso de no existir aula disponible, el acto de lectura y entrega de notas se
realizara en Sala de Profesores (Resolucion CD 374/2006).

c) Criterio de confeccion del promedio de notas finales

En los casos en que fuere necesario expresar en numero entero el promedio de notas parciales o de
éstas y los trabajos practicos, se aplicara el nimero entero superior si la fraccion fuere de 0.50 puntos
o mas y el nimero entero inferior si fuere de 0.49 o menos. Cuando la nota fuese de 3.01 a 3.99 se
calificara con 3 (tres) puntos (Resolucion CD 4994/93).



